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Le futur de l’IA... il y a 3 ans

Src: https://assets-global.website-files.com



Le futur de l’IA... il y a 3 ans

Src: https://techvidvan.com



L’exposé de ChatGPT il y a 3 ans



L’exposé de ChatGPT aujourd’hui



Une explosion des usages



... qui peut faire peur



Une histoire mouvementée

AI summers and winters

Src: Aleksandra Przegalinska, Kozminski University/ MIT Center for Collective Intelligence
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IntelligenceS artificielleS ?



IntelligenceS artificielleS ?



Intelligences Artificielles
→ Raisonnement sur les données
Ontologies
Web sémantique

+ −→ Léonard de Vinci

→ Stratégies
Jeux
Agents autonomes

→ Apprentissage automatique
Classification supervisée
Régression

−→ chat



Spécification d’une tâche
Ordinateur = machine capable d’un petit nombre d’opérations élémentaires, qu’on
peut combiner à l’envi
Spécification d’un problème = description de la sortie souhaitée pour une entrée
donnée

Entrée−→ −→ Sortie

Exemples:

[3,2,5,1,4] −→ [1,2,3,4,5]

le petit chat −→ the little cat

−→ 5

−→



Deux approches de résolution
Approche classique : réduction = décrire le programme = la suite d’opérations
élémentaires permettant de construire la sortie à partir de l’entrée
= programmation (codage)

Intelligence artificielle = programmer l’ordinateur pour qu’il construise lui-même le
programme qui résout la tâche visée
= méta-programmation

→ pour chaque problème, les deux approches sont possibles
→mais elles sont plus ou moins efficaces



Exemple tarte à la crème: MNIST



Science des données
= résolution de problèmes dont les entrées sont les données (singulier politique)

→ stockage, gestion, accès, etc.

→ visualisation, représentation

→ simplification, typologie



Science des Données, Intelligence
Artificielle, Apprentissage Automatique



Un panorama riche et varié



Apprentissage supervisé & non-supervisé



Apprentissage supervisé
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Des succès spectaculaires

• Reconaissance d’image
Traitement du langage naturel
... et leur combinaison

https://link.springer.com/article/10.1007

• Résolution de jeux (stratégie)
• Véhicules autonomes

• Systèmes de recommandation (presse,
publicités, films, etc.)

http://www.vodkaster.com/

https://link.springer.com/article/10.1007
http://www.vodkaster.com/


Apprentissage par transfert

Utiliser des compétences acquises
sur une tâche pour en résoudre une
autre

• analogue

• dérivée

• ou plus précise



Modèles de langages



Perroquets stochastiques



DE L’INTELLIGENCE ÉMERGE ?
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DE L’INTELLIGENCE ÉMERGE ?   GEMINI 
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DE L’INTELLIGENCE ÉMERGE ?   MISTRAL-AI 
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DE L’INTELLIGENCE ÉMERGE ?   CHATGPT
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DE L’INTELLIGENCE ÉMERGE ?   CHATGPT
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Transparence d’usage

un challenge sociétal,
politique et législatif



Explicabilité

un challenge technique



Explicabilité versus interprétabilité
Deux notions à distinguer (mais vocabulaire trompeur: on suit ici
https://www2.eecs.berkeley.edu/Pubs/TechRpts/2017/EECS-2017-159.pdf ).
Une règle de décision est dite
interprétable si on comprend comment elle associe une réponse à des

observations; exemple typique : un arbre de décision;

http://www.up2.fr/

explicable si on comprend sur quels éléments est basée la décision,
éventuellement de façon contrefactuelle; exemple : ”si telle variable
avait pris telle autre valeur, alors la décision aurait été différente”.

https://www2.eecs.berkeley.edu/Pubs/TechRpts/2017/EECS-2017-159.pdf
http://www.up2.fr/


Explicabilité versus interprétabilité
Deux notions à distinguer (mais vocabulaire trompeur: on suit ici
https://www2.eecs.berkeley.edu/Pubs/TechRpts/2017/EECS-2017-159.pdf ).
Une règle de décision est dite

interprétable si on comprend comment elle associe une réponse à des
observations; exemple typique : un arbre de décision;

explicable si on comprend sur quels éléments est basée la décision,
éventuellement de façon contrefactuelle; exemple : ”si telle variable
avait pris telle autre valeur, alors la décision aurait été différente”.

La notion d’explicabilité se rattache à la statistique causale et à l’analyse de sensibilité.

https://www2.eecs.berkeley.edu/Pubs/TechRpts/2017/EECS-2017-159.pdf


Interpréter un réseau de neurones

http://aiehive.com

Pari scientifique audacieux

http://aiehive.com


Explicabilité : la méthode LIME

“Why Should I Trust You?” Explaining the Predictions of Any Classifier, by Marco Tulio Ribeiro, Sameer Singh and Carlos Guestrin



Explicabilité : la méthode LIME

“Why Should I Trust You?” Explaining the Predictions of Any Classifier, by Marco Tulio Ribeiro, Sameer Singh and Carlos Guestrin



Certification / robustesse



Éthique: Biais et discriminations
un challenge
technique
et sociétal



Confidentialité

un challenge technique
et sociétal



Fuite d’information
Membership attack
Src: https://www.arxiv-vanity.com/papers/1904.05506/

Model inversion attack
[Fredrikson et al. ’2015]

Voir https://arxiv.org/abs/1610.05820 for more information: Membership Inference Attacks against Machine Learning Models by Reza Shokri, Marco Stronati,
Congzheng Song, Vitaly Shmatikov

https://www.arxiv-vanity.com/papers/1904.05506/
https://arxiv.org/abs/1610.05820


Confidentialité différentielle
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